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วาระท่ี 1 แจงเพ่ือทราบ 

1. มอบหมายให คุณชลีดล อินยาศรี รวบรวมแหลงทุนที่ใชเรียนตอทั้งหมดของ ปริญญาตรี ปริญญาโทและปริญญาเอก  
2. มอบหมายให คุณบวร ต้ังดี รวบรวบทําเนียบคอนเฟอรเรนซทั้งหมด ต้ังแตอดีตจนถึงปจจุบัน 
3. มหาวิทยาลัยนเรศวรต้ังศูนยสําหรับนิสิตที่เกิดเหตุฉุกเฉิน ต้ังศูนยอยูที่ สระวายนํ้าสุพรรณกัลยา จะมีคนอยูที่ศูนยน้ี

ตลอด 24 ช่ัวโมง โทรศัพท 086-9369977 
4.  มหาวิทยาลัยนเรศวร รวมกับ สมาคมนิสิตเกาฯ, สโมสรนิสิตเกาฯ และชมรมนิสิตเกามหาวิทยาลัยนเรศวร ขอเชิญศิษย

เกาชาวเทา – แสด รวมพบปะสังสรรคในงาน “ราตรีวันสถาปนาและคืนสูเหยาศิษยเกาเทา – แสด” ประจําป 2552 ในวัน
พุธที่ 29 กรกฏาคม 2552 เวลา 18.00-24.00 น. ณ อาคารอเนกประสงค มหาวิทยาลัยนเรศวร 

 
วาระท่ี 2 เร่ืองสืบเน่ือง    

(ไมม)ี 
 

วาระท่ี 3 เร่ืองการติดตามงานในคร้ังท่ีแลว  
ใหนิสิตปริญญาโททุกคนสรุปบทความท่ีเก่ียวของกับเรื่องที่ทําวิจัยของแตละคน จํานวนคนละ 1 บทความโดยการหา

จาก IEEE เทาน้ันและนําเสนอตอที่ประชุมซึ่งวันศุกรที่ 3 กรกฎาคม 2552 มีผูนําเสนอบบทความดังน้ี  
1. คุณพฤธพงศ เรืองฤทธิ์ นําเสนอบทความ Estimation of Frequency, Amplitude and Phase of  Sinusoidal Signals 
2. คุณธนภูมิ เฟองเพียร นําเสนอบทความ Learning Vector Quantization Neural Network for LED Wafer defect 

Inspection 
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3. นายโชคชรัตน ฤทธิ์เย็น นําเสนอบทความ การหาเสนขอบบนโครงสรางทั่วไปของรูปภาพ 
4. คุณบวร ต้ังดี นําเสนอบทความ Object Tracking with Dynamic Template Update and Occlusion Detection 
5. คุณเบญจวรรณ โสพันธุ รายงานการสืบคนขอมูลที่เปนประโยชนตอโครงงาน อัลกอลิทึมในการเปล่ียนเสียงใหเปน

ตัวอักษร ( Algorithm Speech to Text Translator) 
 
วาระท่ี 4 เร่ืองการมอบหมายงานในคร้ังน้ี 
4.1)  มอบหมายให คุณชลีดล อินยาศรี รวบรวมแหลงทุนทั้งหมดของ ปริญญาตรี ปริญญาโทและปริญญาเอก  
4.2)  มอบหมายให คุณบวร ต้ังดี รวบรวบทําเนียบคอนเฟอเรนซ ต้ังแตปจจุบัน – อนาคต 
4.3)  มอบหมายใหคุณโชคชรัตน ฤทธิ์เย็น และคุณยีนส นัดกับคุณบุญตอ มัตยะสุวรรณ ผูจัดการหางหุนสวนสามัญนิติบุคคล
โรงสีไฟสิงหวัฒน เพ่ือเก็บขอมูลของขาวเพ่ือหาลักษณะตางซึ่งเปนขาวดี 1000 เม็ด ขาวไมดี 1000 เม็ด  

เพ่ือหาลักษณะตางๆดังน้ี 
1. เสนรอบรูป 
2. พ้ืนที่ 
3. อัตราสวน 
4. จุดเซนทรอยด 
5. สี 
6. คาสูงสุด (ความยาว) 

4.4) มอบหมายใหคุณพฤธพงศ เรืองฤทธิ์  
 1. สมการท่ี 2 ทําการดิฟเฟอเรลเชียลไดอยางไร 
 2. คอรัปนอยส เพ่ิมสัญญาณเขา ยังสามารถทําการดิฟเฟอเรลเชียลไดหรือไม  
 3. ทําการบาน โดยการทําการดิฟเฟอเรลเชียลสัญญาณที่มีการรบกวนซึ่งสามารถไดอยางไร 
 
วาระท่ี 5 เร่ืองพิจารณา 

คุณพฤธพงศ เรืองฤทธิ์,คุณธนภูมิ เฟองเพียร,นายโชคชรัตน ฤทธิ์เย็น,คุณบวร ต้ังดี,คุณเบญจวรรณ โสพันธุ รายงานการ
ประชุมตามวาระเรื่องการติดตามงานในคร้ังที่แลว ดังน้ี 
5.1 Estimation of Frequency, Amplitude and Phase of  Sinusoidal Signals 
 วัตถุประสงคคือการประมาณคาความถ่ี แอมปลิจูต และมุมเฟส ดวยวิธีการ numerical differentiation 
กําหนดสัญญาณตอเน่ืองไซนมีคาเปน 

 )ftsin(2 V)( φπ +=tx                                                                  (1) 
จากสัญญาณตอเน่ือง )(tx  สามารถแปลงใหอยูในรูปของสัญญาณที่ไมตอเน่ือง )(nx คือ 

)2sin()2sin()( φπφπ +=+= sftV
N
nTfVnx                       (2) 

โดยที่  
N
nTts =  
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จากสมการที่ (2) สามารถหาอนุพันธลําดับที่ 1,2,3 และ 4 ไดดังน้ี 
)2cos(2)( φππ +=′ sftfVnx                                                          (3) 

)2sin()2()( 2 φππ +−=′′ sftVfnx                                                (4) 
)2cos()2()( 3)3( φππ +−= sftVfnx                                             (5) 

               )2sin()2()( 4)4( φππ += sftVfnx                                                (6) 
กําหนดสัญญาณตอเน่ืองโคไซนมีคาเปน 

)2cos()2cos()( φπφπ +=+= sftV
N
nTfVny  

 )
2

2cos( πφπ ++= sftV                                                                           (7) 

จากสมการที่ (7) สามารถหาอนุพันธลําดับที่ 1,2,3 และ 4 ไดดังน้ี 
)2sin(2)( φππ +−=′ sftfVny                                                      (8) 

)2cos()2()( 2 φππ +−=′′ sftVfny                                             (9) 
)2sin()2()( 3)3( φππ += sftVfny                                             (10) 
)2cos()2()( 4)4( φππ += sftVfny                                            (11)  

จากสมการที่ (3), (11), (6) และ (8) จะได 

)()()()( )4()4( nynxnynx ′−′  
25225225 )2()2(sin)2()2(cos)2( Vf

N
nTfVf

N
nTfVf πφππφππ =+++=          (12) 

จากสมการ (2) และ (7) จะได 
2222222 )]2(sin)2([cos)()( V

N
nTfV

N
nTfVnynx =+++=+ φπφπ                            (13) 

จากสมการ (12) และ (13) จะได 
)]()([)2()()()()( 225)4()4( nynxfnynxnynx +=′−′ π                                       (14) 

จากสมการที่ 14 สามารถหาความสัมพันธของความถ่ีไดดังน้ี 
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จากสมการที่ 13 สามารถหาความสัมพันธขนาดของแรงดันไฟฟาไดดังน้ี 

)()( 22 nynxV +=                                                                                                 (16) 
จากสมการที่ 3 และ 8 สามารถหาความสัมพันธของมุมเฟสไดดังน้ี 
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จากการทดลองโดยใชวิธีการ numerical differentiation ทําใหไดผลการทดลองดังน้ี 
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Die Image 

Frequency(Hz) Amplitude(V) Phase angle 

Real-
value 

Measuredvalue 
Real-
value 

Measuredvalue 
Real-
value 

Measuredvalue 

6 6.000 2 2.000 335 334.99 
50 50.000 20 20.000 135 134.99 
80 80.000 6 6.000 68 67.999 
100 100.000 12 11.999 230 299.99 
200 200.000 8 8.000 45 45.000 
400 399.999 18 17.999 145 145.00 
600 599.99 15 15.000 0 0 
834 833.999 5 5.000 100 99.999 

1236 1235.99 14 14.000 300 299.99 
1637 1636.95 1.4 1.4001 80 80.000 
1847 1846.88 0.3 0.3 60 60.000 
2695 2693.51 19 19.031 6 6.0055 

5.2 Learning Vector Quantization Neural Network for LED Wafer defect Inspection 
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Fig.1. Inspection flowchart 
 
 
1. บทคัดยอ 
 การตรวจสอบขอบกพรองการผลิตในโรงงานอุตสาหกรรม  ทําใหไดรับผลประโยชน คือ ชวยลดตนทุนการผลิตและ
ความแมนยําถูกตองสูง    การผลิตในโรงงานอุสาหกรรมหลอดไฟฟา (LED) พบวา สวนบริเวณที่ปลอยแสงออกมามีขอบกพรอง 
 ในบทคัดยอน้ีตรวจสอบขอบกพรองหลอดไฟฟา (LED) ดวยวิธี Learning Vector Quantization (LVQ)  จะแยกสวนที่
สนใจออกจากสวนที่ไมสนใจ {region  of  interest (ROI)} ตอมาทําการวิเคราะหและทําการทดลองสวนที่สนใจ 
2. การตรวจสอบขอบกพรอง 
 2.1. Preprocessing 
 เมื่อเราไดภาพสวนที่เราสนใจของหลอดไฟฟา (LED) นํามาผาน 3x3 median filter เพ่ือลดอิทธิพลของ  noise  ตอจากน้ี
แยกสวนที่สนใจออกเปน P-electrode ,light-emitted และ background ดวยวิธี k-means คือการจัดกลุมของภาพ  เพราะรูปรางของ 
P-electrode เปนวงกลม การจัดกลุมภาพทําใหเราจึงสามารถหาจุดศูนยกลางและรัศมี  เพ่ือรางจุด (plot) เสนรอบวงกลมได จะได
ภาพของ P-electrode เรียกวา  “E-image” และภาพของ light-emitted เรียกวา “L-image” 
 2.2. Feature Extraction 
 โดยวิเคราะหดวยการกระจายความหนาแนนของภาพ  เราสามารถใชได 2 วิธี คือ geometric features และ texture 
features  
(a) Geometric Features  Extraction 
 โดยท่ัวไปสวนที่เสียจะมีลักษณะคลายกับสวนที่เราสนใจ   ตัวอยางเชน  รูปราง P-electrode จะมีลักษณะเปนวงกลม   
ดังน้ันเราจึงตองแยกภาพที่เราสนใจออกจากสวนที่เสียในรูปเรขาคณิต (Geometric) จึงนําวิธี  Geometric Features มาใชสําหรับ
ตรวจสอบขอบกพรองดังน้ี 
1. กําหนดให           คือ ขอบเขตของ P-electrode 
2. กําหนดใหPL   คือ ขอบเขตของ light-emitted 

2. LVQ Neural Network 

1. LVQ Neural Network 
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3. กําหนดให AE  คือ พ้ืนที่ของ P-electrode 

4. กําหนดให AL  คือ พ้ืนที่ของ light-emitted 

5. กําหนดให C   คือพ้ืนที่วงกลมของ P-electrode โดยหาจากสมการ 

P
A

E
C E

2
4 ×= π  

โดยที่  GE
และ GL
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(b) Texture Features Extraction 
 โดยทั่วไปเราตองสังเกตขอบเขตของ P-electrode โดยอาศัยวิธี black circular mark   
ถาความหนาแนนของภาพมีคาตํ่าๆจะทําใหมีผลตอความถูกตองของการตรวจสอบ  เพราะฉะน้ันเราตองนํา 3x3 erosion มาเปน
ตัวควบคุมการยายขอบเขตของภาพที่เราสนใจ  แลวนําวิธี Texture Features มาใชวิเคราะหตรวจสอบ  ดังน้ี 
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โดยท่ี C(a,b) เปน co-occurrence matrix , L คือ ความหนาแนน และ ),( yxf คือ ความหนาแนนที่ pixel coordinates 

),( yx  ของขนาด nm×   รวมท้ัง T E และT L  เปนเวกเตอรของ Texture ซึ่งหาไดจากสมการ 
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5.3 การหาเสนขอบบนโครงสรางท่ัวไปของรูปภาพ 
บทความน้ีนําเสนอการหาเสนขอบของภาพโดยจะมีอยู 3 ขั้นตอนคือ 

1.วิเคราะหขอมูลสวนประกอบของเสน 
2.วิเคราะหความสัมพันธของการประมาณคาของพิกเซลเสนขอบรูปภาพ 
3.ออกแบบฟงกชันเพ่ือที่จะประมาณซ่ึงในบทความน้ีใช Gaussian function การประมาณ 
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 อัลกอรึทึมน้ีไดทําการทดลองเปรียบเทียบกับวิธีของ candy detection ซึ่งวิธี candy น้ีไดเสนขอบที่ไมคอยตอเน่ืองกัน 
ดังน้ันวิธีน้ีจึงเปนวิธีที่ใหผลดีวิธีหน่ึง  แตจะมีขอเสียอยูคือวิธีจากบทความน้ีไมสามารถทดสอบกับ impulse noise ได 
 
5.4 Object Tracking with Dynamic Template Update and Occlusion Detection 
 วัตถุประสงคคือ ตรวจจับการเคล่ือนไหวของวัตถุในวีดีโอโดยแยกเหตุการณบริเวณท่ีเคล่ือนไหวโดยใชวิธี Lucas-
Kanade (L-K) คือ ),( vuT i

R + ซึ่งจะไดทิศทางการวางแนวท่ีดีที่สุดในเฟรมปจจุบันถาวัตถุเกิดการปดก้ันหรือรวมกันดังน้ันจะ
ใช )()1( i

C
j

C
i

s
i

s TMSTST −⋅−+⋅= ในการวางแนวรูป 
ซึ่งตรวจจับเหตุการณท้ังหมด 6 เหตุการณ 

1. วัตถุถูกปดก้ัน 
2. วัตถุถูกปดก้ันโดยโครงสรางขนาดใหญเชน บาน ตึก 
3. วัตถุถูกปดก้ันดวยโครงสรางขนาดเล็ก เชนตนไม 
4. วัตถุออกจากบริเวณจากฉากที่มองเห็น 
5. วัตถุบริเวณที่เคล่ือนไหวแบบหลายสวน 
6. รวมการเคล่ือนจากหลายสวนมาเปนกรณีเดียว 

 หัวขอน้ีจะเลือกสมมติฐานตามบริเวณการเคล่ือนไหว การวางแนวรูป การอัพเดตเทมเพลต และเรียนรูจําเหตุการณ การ
จัดวางแนวรูปตองเลือกบริเวณที่ไมมีอะไรปดก้ัน  ซึ่งปจจัยที่สําคัญในการตรวจจับเหตุการณคือเกิดการปดบังหรือปดก้ันและเทม
เพลตมีความแตกตางจากบริเวณการเคล่ือนไหวแรกและประมาณคาที่นอยที่สุดโดยการแบงเหตุการณที่ถูกปดก้ัน 
 
5.5 รายงานการสืบคนขอมูลท่ีเปนประโยชนตอโครงงาน อัลกอลิทึมในการเปลี่ยนเสียงใหเปนตัวอักษร ( Algorithm Speech to 
Text Translator) 
การประมวลผลดานเสียง Speech Processing โดยนํามาประยุกตใชงานกับคอมพิวเตอร แบงเปน 2 ประเภท คือ  

1. Speech Recognition หรือ Speech to Text 

2. Speech Synthesis หรือ Text to Speech 

แตสวนที่เรานํามาประยุกตใชกับโครงงาน คือ ประเภท Speech Recognition หรือ Speech to Text โดยจะเก่ียวของกับการจับ
คล่ืนเสียงและการแปลงคล่ืนเสียงเปนขอมูล digital, การแปลงใหอยูในphonemes, การสรางคําจาก phonemes และการวิเคราะหคํา
รอบขางเพ่ือใหแนใจวาสะกดคําไดถูกตองสําหรับคําที่ออกเสียงคลายกัน เชน write กับ right เปนตน   

โดยทําเปนกระบวนการดังรูป 
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รูป   Speech recognition process flow  

การศึกษาการจดจําเสียงพูดโดยการใชเทคโนโลยีภาษาจาวา  ซึ่งเปนภาษาเชิงวัตถุ  และมี  Java  Speech  API  (JSAPI)  ซึ่ง
เปน  API   ที่จะใชในการเขียนโปรแกรมเพ่ือจัดการในเรื่องการจดจําเสียง  (Speech Recognition ) โดย  Java Speech 
Recognition  มีรูปแบบพ้ืนฐานที่  Java  Speech  API  สนับสนุนคือ 

 กําหนดใหใชไดภาษาเดียว 

 สามารถรับสัญญาณเสียงเขาไดสัญญาณเดียว 

 สามารถเรียนรูสําเนียงของผูใชได 

 สามารถปรับเปล่ียนไวยากรณได 

Speech Recognition มีขอจํากัดคือ ไมมีความยืดหยุนหรือความเปนอิสระในการพูด ซึ่งจะตองมีการกําหนดไวยากรณ
ขึ้นมากอนซึ่งอาจจะทําใหเกิดขอผิดพลาดได 

ใน  Speech Recognition จะมีการกําหนดคาความถูกตองเมื่อมีเสียงเขา ที่เรียกวา  Recognition  Accuracy ซึ่งจะบอกเปน
เปอรเซ็นตของความถูกตองและสิ่งที่มีผลกระทบตอความถูกตองดังน้ีคือ 

 คาความถูกตองจะมีคาสูงเมื่อมีการใชในสถานที่ที่เงียบไมมีเสียงรบกวน 

 ความสามารถของอุปกรณ  เชน  ไมโครโฟน  และอุปกรณรับสัญญาณ 

 ความชัดเจนของคําพูดของผูใช 
 โปรแกรมที่มีไวยากรณที่งายๆ  จะทําใหเปอรเซ็นตความถูกตองสูง 

 โปรแกรมที่มีความสับสนของไวยากรณอาจจะทําใหเปอรเซ็นตความถูกตองตํ่าลง  สวนสิ่งที่อาจจะทําใหเกิดความ

ผิดพลาดในการทํางานของ  Recognition  ไดคือ 

 Rejection  

  Misrecognition  

  Misfire  
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จากขอกําหนดของ Speech Recognition ทําใหผูพัฒนาจะตองระมัดระวังในการเขียนโปรแกรมที่จะตองใช Speech 
Recognition ใหมาก เพ่ือใหโปรแกรมมีขอผิดพลาดไดนอยที่สุด 

และเน่ืองจากเราพบปญหาเสียงรบกวนจากธรรมชาติ เปนปจจัยหน่ึงที่ทําใหประสิทธิภาพของการจดจําเสียงพูดลด
นอยลง การจําแนกเสียงรบกวนได ทําใหสามารถปรับแบบจําลองการจดจําเสียงพูดใหเขากับเสียงรบกวนและสงผลให
ประสิทธิภาพการจดจําดีขึ้น โดยมีบทความท่ีเสนอวิธีการจําแนกเสียงรบกวนแบบใหม โดยอาศัยการวิเคราะหองคประกอบหลัก  
(principal component analysis, PCA) การจําแนกจะแบงออกเปนสองสวนของเสียงรบกวนจากสิ่งแวดลอม คาลักษณะสําคัญของ
เสียงรบกวนที่ใชคือ นอรมอไลซลอการึทึมสเปกตรัม (normalized logarithmic spectrums) ของเสียงพูดถายโอนไปยัง
องคประกอบหลัก เทคนิคที่ใชจําแนกมีสองแบบ คือ โครงขายประสาทเทียม (neural network, NN) และ ซัฟพอรทเวกเตอรแม
ทซีน (support vector machines, SVM)  
 
วาระท่ี 6 เร่ืองอ่ืนๆ  

(ไมมี) 


