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วาระท่ี 1 แจงเพ่ือทราบ 

1. มอบหมายให คุณชลีดล อินยาศรี รวบรวมแหลงทุนที่ใชเรียนตอทั้งหมดของ ปริญญาตรี ปริญญาโทและปริญญาเอก  
2. มอบหมายให คุณบวร ต้ังดี รวบรวบทําเนียบคอนเฟอรเรนซทั้งหมด ต้ังแตอดีตจนถึงปจจุบัน 
3. มหาวิทยาลัยนเรศวรต้ังศูนยสําหรับนิสิตที่เกิดเหตุฉุกเฉิน ต้ังศูนยอยูที่ สระวายนํ้าสุพรรณกัลยา จะมีคนอยูที่ศูนยน้ี

ตลอด 24 ช่ัวโมง โทรศัพท 086-9369977 
4.  มหาวิทยาลัยนเรศวร รวมกับ สมาคมนิสิตเกาฯ, สโมสรนิสิตเกาฯ และชมรมนิสิตเกามหาวิทยาลัยนเรศวร ขอเชิญศิษย

เกาชาวเทา – แสด รวมพบปะสังสรรคในงาน “ราตรีวันสถาปนาและคืนสูเหยาศิษยเกาเทา – แสด” ประจําป 2552 ในวัน
พุธที่ 29 กรกฏาคม 2552 เวลา 18.00-24.00 น. ณ อาคารอเนกประสงค มหาวิทยาลัยนเรศวร 

 
วาระท่ี 2 เร่ืองสืบเน่ือง    

(ไมม)ี 
 

วาระท่ี 3 เร่ืองการติดตามงานในคร้ังท่ีแลว  
ใหนิสิตปริญญาโททุกคนสรุปบทความท่ีเก่ียวของกับเรื่องที่ทําวิจัยของแตละคน จํานวนคนละ 1 บทความโดยการหา

จาก IEEE เทาน้ันและนําเสนอตอที่ประชุมซึ่งวันศุกรที่ 3 กรกฎาคม 2552 มีผูนําเสนอบบทความดังน้ี  
1. คุณพฤธพงศ เรืองฤทธิ์ นําเสนอบทความ Estimation of Frequency, Amplitude and Phase of  Sinusoidal Signals 
2. คุณธนภูมิ เฟองเพียร นําเสนอบทความ Learning Vector Quantization Neural Network for LED Wafer defect 

Inspection 
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3. นายโชคชรัตน ฤทธิ์เย็น นําเสนอบทความ การหาเสนขอบบนโครงสรางทั่วไปของรูปภาพ 
4. คุณบวร ต้ังดี นําเสนอบทความ Object Tracking with Dynamic Template Update and Occlusion Detection 
5. คุณเบญจวรรณ โสพันธุ รายงานการสืบคนขอมูลที่เปนประโยชนตอโครงงาน อัลกอลิทึมในการเปล่ียนเสียงใหเปน

ตัวอักษร ( Algorithm Speech to Text Translator) 
 
วาระท่ี 4 เร่ืองการมอบหมายงานในคร้ังน้ี 
4.1)  มอบหมายให คุณชลีดล อินยาศรี รวบรวมแหลงทุนทั้งหมดของ ปริญญาตรี ปริญญาโทและปริญญาเอก  
4.2)  มอบหมายให คุณบวร ต้ังดี รวบรวบทําเนียบคอนเฟอเรนซ ต้ังแตปจจุบัน – อนาคต 
4.3)  มอบหมายใหคุณโชคชรัตน ฤทธิ์เย็น และคุณยีนส นัดกับคุณบุญตอ มัตยะสุวรรณ ผูจัดการหางหุนสวนสามัญนิติบุคคล
โรงสีไฟสิงหวัฒน เพ่ือเก็บขอมูลของขาวเพ่ือหาลักษณะตางซึ่งเปนขาวดี 1000 เม็ด ขาวไมดี 1000 เม็ด  

เพ่ือหาลักษณะตางๆดังน้ี 
1. เสนรอบรูป 
2. พ้ืนที่ 
3. อัตราสวน 
4. จุดเซนทรอยด 
5. สี 
6. คาสูงสุด (ความยาว) 

4.4) มอบหมายใหคุณพฤธพงศ เรืองฤทธิ์  
 1. สมการท่ี 2 ทําการดิฟเฟอเรลเชียลไดอยางไร 
 2. คอรัปนอยส เพ่ิมสัญญาณเขา ยังสามารถทําการดิฟเฟอเรลเชียลไดหรือไม  
 3. ทําการบาน โดยการทําการดิฟเฟอเรลเชียลสัญญาณที่มีการรบกวนซึ่งสามารถไดอยางไร 
 
วาระท่ี 5 เร่ืองพิจารณา 

คุณพฤธพงศ เรืองฤทธิ์,คุณธนภูมิ เฟองเพียร,นายโชคชรัตน ฤทธิ์เย็น,คุณบวร ต้ังดี,คุณเบญจวรรณ โสพันธุ รายงานการ
ประชุมตามวาระเรื่องการติดตามงานในคร้ังที่แลว ดังน้ี 
5.1 Estimation of Frequency, Amplitude and Phase of  Sinusoidal Signals 
 วัตถุประสงคคือการประมาณคาความถ่ี แอมปลิจูต และมุมเฟส ดวยวิธีการ numerical differentiation 
กําหนดสัญญาณตอเน่ืองไซนมีคาเปน 

 )ftsin(2 V)( φπ +=tx                                                                  (1) 
จากสัญญาณตอเน่ือง )(tx  สามารถแปลงใหอยูในรูปของสัญญาณที่ไมตอเน่ือง )(nx คือ 

)2sin()2sin()( φπφπ +=+= sftV
N
nTfVnx                       (2) 

โดยที่  
N
nTts =  
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จากสมการที่ (2) สามารถหาอนุพันธลําดับที่ 1,2,3 และ 4 ไดดังน้ี 
)2cos(2)( φππ +=′ sftfVnx                                                          (3) 

)2sin()2()( 2 φππ +−=′′ sftVfnx                                                (4) 
)2cos()2()( 3)3( φππ +−= sftVfnx                                             (5) 

               )2sin()2()( 4)4( φππ += sftVfnx                                                (6) 
กําหนดสัญญาณตอเน่ืองโคไซนมีคาเปน 

)2cos()2cos()( φπφπ +=+= sftV
N
nTfVny  

 )
2

2cos( πφπ ++= sftV                                                                           (7) 

จากสมการที่ (7) สามารถหาอนุพันธลําดับที่ 1,2,3 และ 4 ไดดังน้ี 
)2sin(2)( φππ +−=′ sftfVny                                                      (8) 

)2cos()2()( 2 φππ +−=′′ sftVfny                                             (9) 
)2sin()2()( 3)3( φππ += sftVfny                                             (10) 
)2cos()2()( 4)4( φππ += sftVfny                                            (11)  

จากสมการที่ (3), (11), (6) และ (8) จะได 

)()()()( )4()4( nynxnynx ′−′  
25225225 )2()2(sin)2()2(cos)2( Vf

N
nTfVf

N
nTfVf πφππφππ =+++=          (12) 

จากสมการ (2) และ (7) จะได 
2222222 )]2(sin)2([cos)()( V

N
nTfV

N
nTfVnynx =+++=+ φπφπ                            (13) 

จากสมการ (12) และ (13) จะได 
)]()([)2()()()()( 225)4()4( nynxfnynxnynx +=′−′ π                                       (14) 

จากสมการที่ 14 สามารถหาความสัมพันธของความถ่ีไดดังน้ี 
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จากสมการที่ 13 สามารถหาความสัมพันธขนาดของแรงดันไฟฟาไดดังน้ี 

)()( 22 nynxV +=                                                                                                 (16) 
จากสมการที่ 3 และ 8 สามารถหาความสัมพันธของมุมเฟสไดดังน้ี 

)(
)()/2(

nx
nyNfnTtg

′
′

−=+φπ                                                                                   (17) 

N
fnT

nx
nyatg πφ 2
)(
)(
−⎟⎟

⎠

⎞
⎜⎜
⎝

⎛
′
′

−=                                                                                      (18) 

จากการทดลองโดยใชวิธีการ numerical differentiation ทําใหไดผลการทดลองดังน้ี 
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Die Image 

Frequency(Hz) Amplitude(V) Phase angle 

Real-
value 

Measuredvalue 
Real-
value 

Measuredvalue 
Real-
value 

Measuredvalue 

6 6.000 2 2.000 335 334.99 
50 50.000 20 20.000 135 134.99 
80 80.000 6 6.000 68 67.999 
100 100.000 12 11.999 230 299.99 
200 200.000 8 8.000 45 45.000 
400 399.999 18 17.999 145 145.00 
600 599.99 15 15.000 0 0 
834 833.999 5 5.000 100 99.999 

1236 1235.99 14 14.000 300 299.99 
1637 1636.95 1.4 1.4001 80 80.000 
1847 1846.88 0.3 0.3 60 60.000 
2695 2693.51 19 19.031 6 6.0055 

5.2 Learning Vector Quantization Neural Network for LED Wafer defect Inspection 
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Fig.1. Inspection flowchart 
 
 
1. บทคัดยอ 
 การตรวจสอบขอบกพรองการผลิตในโรงงานอุตสาหกรรม  ทําใหไดรับผลประโยชน คือ ชวยลดตนทุนการผลิตและ
ความแมนยําถูกตองสูง    การผลิตในโรงงานอุสาหกรรมหลอดไฟฟา (LED) พบวา สวนบริเวณที่ปลอยแสงออกมามีขอบกพรอง 
 ในบทคัดยอน้ีตรวจสอบขอบกพรองหลอดไฟฟา (LED) ดวยวิธี Learning Vector Quantization (LVQ)  จะแยกสวนที่
สนใจออกจากสวนที่ไมสนใจ {region  of  interest (ROI)} ตอมาทําการวิเคราะหและทําการทดลองสวนที่สนใจ 
2. การตรวจสอบขอบกพรอง 
 2.1. Preprocessing 
 เมื่อเราไดภาพสวนที่เราสนใจของหลอดไฟฟา (LED) นํามาผาน 3x3 median filter เพ่ือลดอิทธิพลของ  noise  ตอจากน้ี
แยกสวนที่สนใจออกเปน P-electrode ,light-emitted และ background ดวยวิธี k-means คือการจัดกลุมของภาพ  เพราะรูปรางของ 
P-electrode เปนวงกลม การจัดกลุมภาพทําใหเราจึงสามารถหาจุดศูนยกลางและรัศมี  เพ่ือรางจุด (plot) เสนรอบวงกลมได จะได
ภาพของ P-electrode เรียกวา  “E-image” และภาพของ light-emitted เรียกวา “L-image” 
 2.2. Feature Extraction 
 โดยวิเคราะหดวยการกระจายความหนาแนนของภาพ  เราสามารถใชได 2 วิธี คือ geometric features และ texture 
features  
(a) Geometric Features  Extraction 
 โดยท่ัวไปสวนที่เสียจะมีลักษณะคลายกับสวนที่เราสนใจ   ตัวอยางเชน  รูปราง P-electrode จะมีลักษณะเปนวงกลม   
ดังน้ันเราจึงตองแยกภาพที่เราสนใจออกจากสวนที่เสียในรูปเรขาคณิต (Geometric) จึงนําวิธี  Geometric Features มาใชสําหรับ
ตรวจสอบขอบกพรองดังน้ี 
1. กําหนดให           คือ ขอบเขตของ P-electrode 
2. กําหนดใหPL   คือ ขอบเขตของ light-emitted 

2. LVQ Neural Network 

1. LVQ Neural Network 
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3. กําหนดให AE  คือ พ้ืนที่ของ P-electrode 

4. กําหนดให AL  คือ พ้ืนที่ของ light-emitted 

5. กําหนดให C   คือพ้ืนที่วงกลมของ P-electrode โดยหาจากสมการ 

P
A

E
C E

2
4 ×= π  

โดยที่  GE
และ GL

 เปนเวกเตอรของพ้ืนที่วงกลม  ซึ่งหาไดจากสมการ 

 
T
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(b) Texture Features Extraction 
 โดยทั่วไปเราตองสังเกตขอบเขตของ P-electrode โดยอาศัยวิธี black circular mark   
ถาความหนาแนนของภาพมีคาตํ่าๆจะทําใหมีผลตอความถูกตองของการตรวจสอบ  เพราะฉะน้ันเราตองนํา 3x3 erosion มาเปน
ตัวควบคุมการยายขอบเขตของภาพที่เราสนใจ  แลวนําวิธี Texture Features มาใชวิเคราะหตรวจสอบ  ดังน้ี 
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โดยท่ี C(a,b) เปน co-occurrence matrix , L คือ ความหนาแนน และ ),( yxf คือ ความหนาแนนที่ pixel coordinates 

),( yx  ของขนาด nm×   รวมท้ัง T E และT L  เปนเวกเตอรของ Texture ซึ่งหาไดจากสมการ 
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5.3 การหาเสนขอบบนโครงสรางท่ัวไปของรูปภาพ 
บทความน้ีนําเสนอการหาเสนขอบของภาพโดยจะมีอยู 3 ขั้นตอนคือ 

1.วิเคราะหขอมูลสวนประกอบของเสน 
2.วิเคราะหความสัมพันธของการประมาณคาของพิกเซลเสนขอบรูปภาพ 
3.ออกแบบฟงกชันเพ่ือที่จะประมาณซ่ึงในบทความน้ีใช Gaussian function การประมาณ 
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 อัลกอรึทึมน้ีไดทําการทดลองเปรียบเทียบกับวิธีของ candy detection ซึ่งวิธี candy น้ีไดเสนขอบที่ไมคอยตอเน่ืองกัน 
ดังน้ันวิธีน้ีจึงเปนวิธีที่ใหผลดีวิธีหน่ึง  แตจะมีขอเสียอยูคือวิธีจากบทความน้ีไมสามารถทดสอบกับ impulse noise ได 
 
5.4 Object Tracking with Dynamic Template Update and Occlusion Detection 
 วัตถุประสงคคือ ตรวจจับการเคล่ือนไหวของวัตถุในวีดีโอโดยแยกเหตุการณบริเวณท่ีเคล่ือนไหวโดยใชวิธี Lucas-
Kanade (L-K) คือ ),( vuT i

R + ซึ่งจะไดทิศทางการวางแนวท่ีดีที่สุดในเฟรมปจจุบันถาวัตถุเกิดการปดก้ันหรือรวมกันดังน้ันจะ
ใช )()1( i

C
j

C
i

s
i

s TMSTST −⋅−+⋅= ในการวางแนวรูป 
ซึ่งตรวจจับเหตุการณท้ังหมด 6 เหตุการณ 

1. วัตถุถูกปดก้ัน 
2. วัตถุถูกปดก้ันโดยโครงสรางขนาดใหญเชน บาน ตึก 
3. วัตถุถูกปดก้ันดวยโครงสรางขนาดเล็ก เชนตนไม 
4. วัตถุออกจากบริเวณจากฉากที่มองเห็น 
5. วัตถุบริเวณที่เคล่ือนไหวแบบหลายสวน 
6. รวมการเคล่ือนจากหลายสวนมาเปนกรณีเดียว 

 หัวขอน้ีจะเลือกสมมติฐานตามบริเวณการเคล่ือนไหว การวางแนวรูป การอัพเดตเทมเพลต และเรียนรูจําเหตุการณ การ
จัดวางแนวรูปตองเลือกบริเวณที่ไมมีอะไรปดก้ัน  ซึ่งปจจัยที่สําคัญในการตรวจจับเหตุการณคือเกิดการปดบังหรือปดก้ันและเทม
เพลตมีความแตกตางจากบริเวณการเคล่ือนไหวแรกและประมาณคาที่นอยที่สุดโดยการแบงเหตุการณที่ถูกปดก้ัน 
 
5.5 รายงานการสืบคนขอมูลท่ีเปนประโยชนตอโครงงาน อัลกอลิทึมในการเปลี่ยนเสียงใหเปนตัวอักษร ( Algorithm Speech to 
Text Translator) 
การประมวลผลดานเสียง Speech Processing โดยนํามาประยุกตใชงานกับคอมพิวเตอร แบงเปน 2 ประเภท คือ  

1. Speech Recognition หรือ Speech to Text 

2. Speech Synthesis หรือ Text to Speech 

แตสวนที่เรานํามาประยุกตใชกับโครงงาน คือ ประเภท Speech Recognition หรือ Speech to Text โดยจะเก่ียวของกับการจับ
คล่ืนเสียงและการแปลงคล่ืนเสียงเปนขอมูล digital, การแปลงใหอยูในphonemes, การสรางคําจาก phonemes และการวิเคราะหคํา
รอบขางเพ่ือใหแนใจวาสะกดคําไดถูกตองสําหรับคําที่ออกเสียงคลายกัน เชน write กับ right เปนตน   

โดยทําเปนกระบวนการดังรูป 
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รูป   Speech recognition process flow  

การศึกษาการจดจําเสียงพูดโดยการใชเทคโนโลยีภาษาจาวา  ซึ่งเปนภาษาเชิงวัตถุ  และมี  Java  Speech  API  (JSAPI)  ซึ่ง
เปน  API   ที่จะใชในการเขียนโปรแกรมเพ่ือจัดการในเรื่องการจดจําเสียง  (Speech Recognition ) โดย  Java Speech 
Recognition  มีรูปแบบพ้ืนฐานที่  Java  Speech  API  สนับสนุนคือ 

 กําหนดใหใชไดภาษาเดียว 

 สามารถรับสัญญาณเสียงเขาไดสัญญาณเดียว 

 สามารถเรียนรูสําเนียงของผูใชได 

 สามารถปรับเปล่ียนไวยากรณได 

Speech Recognition มีขอจํากัดคือ ไมมีความยืดหยุนหรือความเปนอิสระในการพูด ซึ่งจะตองมีการกําหนดไวยากรณ
ขึ้นมากอนซึ่งอาจจะทําใหเกิดขอผิดพลาดได 

ใน  Speech Recognition จะมีการกําหนดคาความถูกตองเมื่อมีเสียงเขา ที่เรียกวา  Recognition  Accuracy ซึ่งจะบอกเปน
เปอรเซ็นตของความถูกตองและสิ่งที่มีผลกระทบตอความถูกตองดังน้ีคือ 

 คาความถูกตองจะมีคาสูงเมื่อมีการใชในสถานที่ที่เงียบไมมีเสียงรบกวน 

 ความสามารถของอุปกรณ  เชน  ไมโครโฟน  และอุปกรณรับสัญญาณ 

 ความชัดเจนของคําพูดของผูใช 
 โปรแกรมที่มีไวยากรณที่งายๆ  จะทําใหเปอรเซ็นตความถูกตองสูง 

 โปรแกรมที่มีความสับสนของไวยากรณอาจจะทําใหเปอรเซ็นตความถูกตองตํ่าลง  สวนสิ่งที่อาจจะทําใหเกิดความ

ผิดพลาดในการทํางานของ  Recognition  ไดคือ 

 Rejection  

  Misrecognition  

  Misfire  
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จากขอกําหนดของ Speech Recognition ทําใหผูพัฒนาจะตองระมัดระวังในการเขียนโปรแกรมที่จะตองใช Speech 
Recognition ใหมาก เพ่ือใหโปรแกรมมีขอผิดพลาดไดนอยที่สุด 

และเน่ืองจากเราพบปญหาเสียงรบกวนจากธรรมชาติ เปนปจจัยหน่ึงที่ทําใหประสิทธิภาพของการจดจําเสียงพูดลด
นอยลง การจําแนกเสียงรบกวนได ทําใหสามารถปรับแบบจําลองการจดจําเสียงพูดใหเขากับเสียงรบกวนและสงผลให
ประสิทธิภาพการจดจําดีขึ้น โดยมีบทความท่ีเสนอวิธีการจําแนกเสียงรบกวนแบบใหม โดยอาศัยการวิเคราะหองคประกอบหลัก  
(principal component analysis, PCA) การจําแนกจะแบงออกเปนสองสวนของเสียงรบกวนจากสิ่งแวดลอม คาลักษณะสําคัญของ
เสียงรบกวนที่ใชคือ นอรมอไลซลอการึทึมสเปกตรัม (normalized logarithmic spectrums) ของเสียงพูดถายโอนไปยัง
องคประกอบหลัก เทคนิคที่ใชจําแนกมีสองแบบ คือ โครงขายประสาทเทียม (neural network, NN) และ ซัฟพอรทเวกเตอรแม
ทซีน (support vector machines, SVM)  
 
วาระท่ี 6 เร่ืองอ่ืนๆ  

(ไมมี) 


